Laboratorium 7

Support Vector Machines (klasyfikacja).
1. Uruchom narzdzie Oracle Data Miner i pacz si z serwerem bazy danych.

2. Z menu g dwnego wybierz _ . Na ekranie powitalnym kliknij przycisk
Dalej>.

3. Z listy wybierz . Rozwi list i wybierz z niej
algorytm . Kliknij przycisk _

w Activity Wizard - Etap 1 z 5: Model Type 1 ﬂ

Select Mining Activity Type

Choose & model function type and algorthm. Review the descriptions to ke sure you have picked the most appropriate
=zelections. Click the Help button for additional details

Fundtion Type: {C\assiﬂcaﬁon = ‘
Algorithi [ Suppart Vector Machine |
Description Classification Function:

- Predict class membership for categorical target
Support Yector Machine Alaorithn

- Maximutn prediction accuracy that avoids overfit

_ Supports sparse transactional data

- Supports text data.

Uzage:

In = classification problem, you have a number of cases (examples) and vish to predict which of several
classes each case belongs to. Each case has multiple attributes; each attribute takes on one of several
possible values. The attributes consist of multiple predictor sttributes (independent variables) ahd ohe target
sttribute {dependent variable). Each of the targel attribute's possible values is a dess tn be predicted on the
basis of that case's predictor sttribute values,

Potnoc. 2 Wstecz ‘ Dalej = i = | Anui

4. Wska schematSTUDENTI tabel !!"# #$%# jako roéd o danych do
eksploracji. Jako klucz podstawowy wskatrybut CUST ID. Kliknij przycisk

New Activity Wizard - Etap 2 z 5: Data | ﬂ

Selectthe Casge Table

Seledt the table containing the "cases” individudl recordsitows) that will be input to your mining activity. ¥ou can unselect
ary table columns that you knowe should not be considered as mining sttributes. You can also join additional data in with the
case table by selecting the checkbox belovw.

Schema: [stupent ¥

Tablefview: [rraniG _pata_BULD v -

I:‘ Join additional data with case table

Unigue Idertifier:  (5) Single Key: ‘CUST_\D = ‘

() Compound, or Mone
MOTE: Compound (multi-column), or absense of unigue identifiers requires creation of & supporting
takle. This can take a significant amaount of tire and disk space

Select Calumne | Gajpet | Name Data Type
¥ AFFINITY_CARD |NUMEBER
F  AcE | MUMBER
¥ BOOKKEEPING_APPLICATION | NUMEER
¥ BULK_PACK_DISKETTES | NUMBER
M COUNTRY_MAME |WARCHARZ
W CUST_GENDER CHAR
M  cusT D | NUMBER
P CUST_INCOME_LEVEL YARCHARZ2
¥ CUST_MARITAL_STATUS | VARCHARZ
¥ EDUCATION YARCHARZ
¥ FLAT PAMEL MONITOR MUMBER B

Sarmpling Seftings.
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5. Jako atrybut decyzyjny zaznacz atryBFINITY CARD (pole radiowe w kolumnie
). Zwré uwag, aby warto atrybutu decyzyjnego zostaa wgzona z
budowy klasyfikatora (pole wyboru dla atrybutuAFFINITY_CARD musi by
odznaczone). Upewnij si e atrybuty CUST ID i PRINTER_SUPPLIES s
wy czone z eksploracji (sbezwartociowe i nie nios adnej informacji). Kliknij
przycisk_

T New Activity Wizard - Etap 3 z 5: Data Usage | il 5[

Review Data Lsage Seftings
Select the target column, and review the column settings. You can change the colurn settings to better match your

understanding of the data. The default seftings have been detertrined for each column baged on the activity type and the
characteristics of the date

Data Surmmmary

Marrie | iias (Target [input |DataType  [MiningTyoe | Sparsity |
EISTUDENTMINING DA

AFFINITY. CARD g | @ InuwEER fical

] ] |AGE o ¥ nUMBER | cal
BOOKKEEPING_AP...| BOOKKEEPING_AP. | NUMBER | categorical
BULK_PACK_DISK... | BULK_PACK_DISK. | NUMBER | categorical
COUNTRY_NAME | COUNTRY_NAME VARCHAR2 | categorical
CUST_GENDER  CUST_GENDER CHAR | categorical
CUST_ID CUSTID 'NUMBER [numerical

GUST_INGOME_LE..| CUST_INGOME_LE
GUST_MARITAL_S.. | GUST_MARITAL_S
EDUCATION EDUCATION
FLAT_PANEL_MON... | FLAT_PANEL_MON...
HOME_THEATER_...  HOME_THEATER_..
HOUSEHOLD_SIZE |HOUSEHOLD_SIZE
OCCUPATION | OCCUPATION.

|WARCHARZ | categorical
(VARCHARZ categorical
VARCHARZ categarical
NUMEER categorical
MNUMBER categarical
(WARCHARZ | categorical
(WARCHARZ | categorical

i T TR TR B 1 e T T 1 T T 1 B i 10 TR 1 T |
b e e s e e e e e B S
o e

05_DOC_SET KA. | 0S_DOC_SET KA. NUMBER |cateaorical
PRINTER_SUPPLIES| PRINTER_SUPPLIES | NUMBER | cateqorical
Y_BOX_GAMES | Y_BOX_GAMES NUMBER | catenorical
RS_RESIDENCE | YRS_RESIDEMCE | NUMBER numerical

Pormoc <ystecz || pasi ] L Anu

6. Z listy rozwijanej wybierz warto 1 jako preferowanwarto atrybutu decyzyjnego
(jest to warto , ktorej poprawne przewidywanie jest najweejsze, interesuje nas
dok adna identyfikacja klientow ktérzy prawdopodmbskorzystaj z oferowanej im
karty lojalno ciowej). Kliknij przycisk _ . Wprowad nazw i komentarz do
procesu eksploracji. Kliknij przycisk

2 New Activity Wizard - Etap 5 z 5: Activibty Name I il

Activity Mame

Enter the name for the nesy Mining Activity

T
Narme | SVM_MINING_DATA,_BUILD

Commert. | proces budowy model S do preeswidywania wartosc strybuty decyzyineo SFFINITY_CARD =

4]
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7. Kliknij przycisk . Upewnij si, e na zakadce opcja
prébkowania jest wyczona (pole wybor& jest odznaczone). Przejatha
zak adk ( . Algorytm SVM jest bardzo czuy na wypbwanie
osobliwo ci. Oznacz jako osobliwgi po 5% wartoci z ka dego koca przedzia u
warto ci zastpuj ¢ usuwane osobliwai warto ciami brzegowymi.

<= Advanced Settings Dialog . x|

rSampie r Outtlier Treatment rMiss\ng Values r Mormalize |"5pm i/—EaLa_r?e?M_et?cs_

[#] Ervaole Step
Options-

Specify the values that are outliers (for example, values that are more than 3 standard devistions from the mean).
Cutoff points

() Stef Devition
Mutliples of Sigma
(&) percent
Lower Tail % E |
Upper Tail % 5 |
) wale
Lower Yalue

Upper Value

Replace with

il

() edue values

(e L ok 7'| Anulj

8. Przejd na zak adk . Upewnij si, e przetwarzanie brakigych
warto ci jest w czone (pole wybor& ' musi by zaznaczone). Wartoi
puste wystpuj ce w atrybutach numerycznych zamiea warto redni ( ), a
warto ci puste wystpuj ce w atrybutach kategorycznych zamiea warto modaln

C )

[ Sample | Cutier Trestmert | Missing alues | Momalize r-Splrt ifsaﬁ_ﬁe?:;aﬁns_

[#] Enable Step
Options-

Default missing values strategies have been defined for both numerical and categarical ttributes, Review and change as

necessary

[] &l to ol sttributes except for the sparse ones

Humerical Strateqy: (3) Replace with |Mean -|

() Replace with custam value o

() Drop attribute if column is nul

Categorical Strategy:  (2) Replace with [Mode ~]

©) Replage with custom vakue |

() Drop attribute if colutr i nul

(g I ok 7'| Al




9. Przejd na zak adk! ) . Algorytm SVM wymaga, aby wszystkie atrybuty
numeryczne by y znormalizowane. Jako metodrmalizacji wybierz wyraenie
warto ci w liczbie odchyle standardowych odedniej (zaznacz pole radiowe

)-

x

(" Sample || Sutier Trestment | Missing Values | Normaize [ Spit | Build | Testetrics |

Enable Step
Options -

Specify normalize-option for sll numerical attributes. Y ou can specify sther Min-hax or Z-Score.

Schemes for non-sparse stiributes:

SIS S Co— T —

(3) E-Seare

Scheme for sparse attributes:

(%) Linear Scale

Pomoc: (=14 J ‘ Anuluj

10.Przejd na zak adk . Dokonaj podzia u zbioru weajiowego na zbiér uczy i
testuj cy w proporcjach 60%-40%, podzia powinien wykotyyg tabel.

% Advanced Settings Dialog ] il

Ensble Step
Options

You can adjust the percentage of cases allocated to the test and build tables.

Total Case Count, 1500

Creste As: (@) Tale () view
I {7 ]
Build Table Test Table
Count: Q00 Count: 600
Percentage: B0 Percentage: 40

Pormac | Ok ‘ Anuiu




11.Przejd na zak adk
maksymaln

Upewnij si,
redni dok adno (w polu "
). Kliknij na zak adk

e algorytm bdzie si stara osign

wybierz opcj
Jako rodzaj funkcji

j drowej wska funkcj liniow . Koniecznie wy cz opcj aktywnego uczenia (pole

radiowe - % ?, opcja ).

% Advanced Settings Dialog

[ Sample | "Gutier Trestmert | Missing Yalies || Mormalize | Spit | Buld | Test bictics |
[} Enable Step
Options
[ Beneral | Algoritm Setings |

Afthough the detautt settings are sxpected to work well, you ray find t worthwhils to ater these settings based on the

henefits outlined below.

Kermel funciion |Linear >
Tolerance value: 0,001 ]

Range: = 0 and <= 0.1

Do you want to specify the complextty factors?
Oives ol
Camplexity factar.
Range: = 0

Do jrau want Active Leatning?

O ves () ol

| oK ]l A

12.Przejd na zak adk
w czone (pole& *
wykresu krzywej lift. Upewnij si,
wykresu . +( (pole .(
warto badan wska warto 1 (lista rozwijana
aby zdefiniowa macierz kosztow.

i upewnij si,

= pdvanced Settings Dialog

r Sample i/:OutIier Trestmert | Missing “Pallies r Normalize ‘[Splrt ‘WBaLaiif'gtjlét;u:s
[} Enable Step
Options-
Select the output options: you want for your model test metrics.
[¥] Litt Resutt

Humber of ift quanties |10
Range: 2to 100

[¥] ROC Result
Regquired Settings
Target Yalug
[T
Hirt: Used by Lift Result and ROC Result Only
[#] Use Cost Matrix
Ecit...
Hirt: Used by Lift Result Only

e generowanie miar oceny jest
jest w czone). Pozostaw domin

liczb kwantyli dla

e W czona jest opcja generowania danych do

jest w czone). Jako
). Kliknij przycisk &
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13.Wska, e waniejsze do uniknicias b dy klasyfikacji polegajce na tym, e osoba

potencjalnie zainteresowana kaldjalno ciow (AFFINITY_CARD=1) zostanie
niepoprawnie sklasyfikowana jako osoba niezainteresa ofert (takl b dwi

z utrat potencjalnego zysku). Zaznacz pole radiowe

14.Kliknij przycisk (0 . Upewnij si,
przycisk*12) .

+

. W pole/

. Kliknij przycisk (0

Cost Matrix Settings

Use this dialog to define costs for your target values for scoring purposes.

Target Value: |[1 |

What i mare rmportant to svoid, false postives or false negatives? Increasing the vweight results in
less chance of that errar occuring.

:J Falze Positive: Incarrectly indentifying & case as atarget.
_:‘)' Falze Negative: Incorrectly indertifying & case as a non-target.

Wizight:

Cost Matrix Weights:

Coi—

(Range: =0)

Apply | | Restare

Cost Matrix: Rows = Sctusl, Columis = Predicted

o Jr |
00 1

Pomoc
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e opcja.

<# Oracle Data Miner - Mining Activity : SYM_MINING_DATA BUILD

File

=

Wiew Data  Activity Tools  Help

7
4 studert@miner

- Mining &ctivities

s E Anomaly Detection

Z Association Rules

:E’E Atribute Inportance.

£ [E Classification

- EF ABM_MMNG_DATA_8PPLY
£ ABN_MINING_DATA_BUILD

+ £ MMNG_DATA_BULD_DT
£ MNING_DATA_BUILD_DT_aA,

B
E

£ NE_MINING_DATA_APRLY
£ NB_MINING_DATA,_BULD
&% WB_MINING_DaTa,_TEST

i+-LF Clustering

1-[Z Festure Extraction
5[ Regression

(13 Data Saurces

#-[5 Discoversr Objects

[E] Models

® [" Resutts

H A S

Statuz

£ MG _DaTA BULD DT T4 |

jest w czona.

e |

(& x|
a|| Mame SW_MINING_DATA_BUILD
Type Support Yactor Maching Classification Mining Activity
case Tahle) STUDENT.MINING DATS BULD Y
Unigue Idertifier: CUST_ID
Target: STUDENT MINING_DATA_BUILD_ v AFFINITY _CARD
Carment: Proces budowy modsiu 5YM do przewidyveania wartosci strybutu decyzyineso AFFINTY_CARD ‘ Edit
2 Miring Deta
Ackivity Steps | Fun ety |
Thiz transformation step handies missing values in the mining data. To complete this step manually, click Run. =
5 Outout Deta Optins .“Reset |5
[¥] Narmalize ¥ Completed
This transformation step normalizes the mining data. To complete this step manually, click Run.
5 Outout Data Options .“Reset | [fe
— | ¥ spit ¥ Completed
‘ Thiz transformation step splts the mining data into build and test data sets. To complete this step manually, click Run.
5 Outout Data Options .“Reset | [fe
[ Build ¥ Completed
This step builds the mining model. To complete this step manually, click Run
55 Build Data (% Resut Options .“Reset | [fe
[¥] Test Metrics ¥ Completed
This step crestes a test metric result. To complete this step manually, click Run.
o Test Data [5 Resul Select ROC Threshold | Options 1 | Feset| 7 |

e si

wpisz warto 5 i k||knlj przycisk

Kliknij



15.Kliknij na odno nik . w bloku Build. Wsp6 czynniki przy kalej wartoci
predyktoréw definiuj hiperp aszczyznnajlepiej separug instancje nale ce do klas
decyzyjnych. Zauwg e uzyskany wynik w praktyce nie poddaje siaturalnej
interpretacji i stanowi rodzaj ,czarnej skrzynki”.

8 Result Viewer: MINING_DATA_BS4723 SV i =0

[ Coefficients || Resutts | Buid Settings | Task |

Target Class: [ v|

Bias: 1,99641872

Coefficients

Fetch Size:| 100 I_Eefresh | !_gnscale | I_Eilti| ! &1
Attribute Marne iCoefﬂcient

EDULE, |.!:I.['-.] s 1,0 Fid Z
CUST_MARITAL_STATUS | Married 0,8706609172
HOUSEHOLD_SIZE |4-5 0,7904872663 ||
BOOKKEEPING_APPLICATION |1 |0,6832020522 ||
CUST_INCOME_LEVEL |B:30,000 - 49,999 |0,6109715684 || |
OCCUPATION | Protec. 10,4983594329
OCCUPATION |Exec. 0,4902203885
OCCUPATION | Machine 0,3869293406
CUST_INCOME_LEVEL |L: 300,000 and abave 0,3658573040
¥_BOX_GAMES i 0,3442009969
COUNTRY_MNAME | United Kingdom 0,3421536855
CUST_INGCOME_LEVEL |1:170,000 - 189,989 10,3185831453
EDUCATION | Gth |0,3163447238
EDUCATION |FhD |0,2681477189
EDUCATION | 10th 0,2662658350
EDUCATION | Bach. 0,2572733683
COUNTRY_MAME | M Zealand 0,24 68614956
OCCUPATION | TechSup 0,2163788611 || |
COUNTRY_MNAME United States of America 0,2088398465 || =|

[ Sort coefficients bazed on absolute values

16. Zamknij okno z wynikami budowy klasyfikatora i padvrdo g éwnego okna. Kliknij
odno nik . w  bloku . Na zakadce3
przedstawiona jest dok adndklasyfikatora liczona wzgtlem naiwnego klasyfikatora
0-R, ktory zawsze przewiduje najstsz warto atrybutu decyzyjnego.

% Result Viewer: "DM43$MINING_DBS558 TM™ I = Iﬂlﬂ
File: Publish  Help

|:'Prgdi_;1_iy¢_(30r_1f_iden_c:e r ACTUracy rROC Litt: rTEStSéi‘_tih'g_sz r]'es_k |

Predictive Confidence is used to measure hove good the model is compared to a naive model. Naive
Claz=sification Madels would predict the most frequertly ocouring class value based on the build
data. If @ model has a Predictive Confidence of 50%, thet means it iz 50% better than & naive model.

B tverage [ Good [ Best
Predictive Confidence: 49,48%




17.Przejd na zak adk . Zaznacz pole wyboru- . Kliknij przycisk _
4 . Przeanalizuj uzyskanmacierz pomy ek. Zauwa e instancje nalece do
klasy 1 s praktycznie wszystkie przewidywane prawid owo @88p), natomiast

instancje nale ce do klasy 0 sprzewidywane prawid owo w po owie przypadkow
(50,8%).

<2 Result Viewer: "DMAISMINING_DBB558_THM™

=] 3]
File . Publizh  Help
|| Predictive Confidence rAccuracy oo Ut | Test Seftings | Task ‘
Mame: "DI4JFTIS42401 33956 _"
Average Accuracy: 0,7473820801
Owerall ACCurscy: D,530952381
Total Cost: 225
Modlel Performance [¥] Show Cost [ |
| B0
Target |T0ta\ Actuals Correctly Predi.. | Cost ! Cost% ‘
1] 1437 50,8 2148 185,56
1 141 93,68 10 444

Less Detail...

Confusion Matrix Rows = Actusl; Columns = Predicted E_Show:_[cria\ and C‘ost-, |7§|
0 [4 | Total [comeat®  [oost |
] 237 218 437 50,8 215
1 2 149 151 58,69 10
Total 224 364 588
Correct % | 99,11 40,83
Cost 10 215
18.Przejd na zak adk.( . Obejrzyj uzyskankrzyw . +( +

przedstawiajc stosunek liczby poprawnie sklasyfikowanych insjiafprzyk adow z
warto ci atrybutu decyzyjnego 1) do liczby pomy ek (insfarsklasyfikowanych
jako nale ce do klasy 1 podczas gdy w rzeczywistmale do klasy 0). Zauwa e
klasyfikator SVM bardzo szybko i z dym prawdopodobiestwem oznacza instancje

nale ce do klasy 1. Z wykresu wynikag wybranie ok. 80% instancji naleych do
klasy 1 pocignie za sobpope nienie jedynie 20% pomy ek.

<2 Result Viewer: "DMAISMINING. DB8558_TH" - o) x|
File: Publish  Help
| Predictive Confidence r Accur’acy_ ROC Lift i Test Settings. 'Task |
Mame: "DMJFTE54 2401 BEETI_R" | Gonfusion hatrix:
= T
Chart = Others |1 [
10 Others | 448 EE] =
1 kL 115 E
os Hint: Rows = Actual; Columng =
% True Positive Rate: 15894039
fi . 3
v 0 B Threshold False Postive Rate: 6613272
z M Ciagonal Avg Accuracy: 53540354
£ ga W ROC Cunve Overall Accuracy: 87414966
w
£ Cst 125
oz Probabilty Threshald: | 22955645
Detived Cost Matrix
0,0
00 02 04 08 02 10 Dthers |1 |
Falsz Positive Rate Others |4 1 =
B} 1 0,688... [0 =
Area Under Curver(l, L@ @] | i rows= Sctual, ol =
Detail Falze Positive Cost: |1 | False Megative Cost: |1 | Compute Cost | tﬁ |
Probabili |False P |Falsen . [TePo. [Te e [accuracy |avoscou | cost |
0,652285.. 77 42 1108 360 0.797619../0,772826.. 118,00
0,643259...| 79 41 [110 358 0,795918... 0,773849... 120,00
0,640820.. 80 40 111 a7 0,795918 /0776016, 120,00
0635934 . 81 i) 112 356 0,785918../0,778183.. 120,00
50... 120,00
.. 124,00
L. 125.00




19.Powr6 do g éwnego okna programu. Zaobserwuj zmigko ci wygenerowanego
klasyfikatora po korekcie parametrow algorytmu kidlj przycisk. w bloku
(spowoduje to zresetowanie tego i wszystkich kglelinkrokow procesu odkrywania
wiedzy).

< Oracle Data Miner - Mining Activity : SVM_MINING_DATA_BUTLD -5 |_)§j

File iew Dsta Actwity Tools  Help

B sludent@rminer la|| Marme: SYM_MINING_DATA_BUILD
E E gzmg Sy Type: Support Yector Maching Classification Mining Activity
EEE Shomaly Detection Case Table: STUDENT MMING DATA BULD ¥
B
;;E_E i;?s:;aﬂlm leles Unique Idertifier:  CUST D
i EE vt Target STUDENT MINING_DATA_BUILD_% AFFINITY_CARD
= ;E ?S;I;:Jalr:::w{s S Cormment: | Proces budowy madelu SYM do przewwidywania wartoscl atrybutu decyzyinego AFFINITY_CARD ‘ Edit.
- ! A _ e
& BEN_MINING_DATA,_BUILD 5 Mining Data
£ MINNG_DATS,_BULD_DT e
£ MMNG_DATA_BUILD_DT_sa ctivity Stepe; | Run Activty |
éﬂi MIMME DATA BULD DT T4 TR T TS T TR S e Tl TS TS FEICT S T I T TN I OS0GRS TS S Te I TS TCRy  CCR T =
B Cutput Dals options... | [Reset || 7
- £F Clustering [¥] Normalize ¥ Completed
B ? Festurs Extraction This transformation step normalizes the mining data. To complete this step manuslly, click Run.
#-L 2 Regression e —
E3+lB ks Sources 2 Cutput Deta options...| [ Reset || 7
- [ Discoverer Ohjects
i[5 Models -
L E Resuts | ¥ split ¥ Completed
Lol
This transformation step splts the mining data into build and test data sets. To complete this step manually, click Run.

e Status | 0 Cutput Data optons... | [Reset ||
MNING_DATA_BULD_61... Sucosss \ M

Build

Thiz step builds the mining model. To complete this step manuslly, click Run.

Options... | t IRun... ‘

Test Metrics

This step crestes atest metric result. To complete this step manually, click Run.

‘ oot ROC Threshold | Cptions..; | {513 IRun... ‘
| activties [ Server | NS oy |

20.Kliknij przycisk ( w bloku . Przejd na zak adk .
Zmie rodzaj funkcji jdrowej na Gaussowsk Upewnij si, e opcja aktywnego
uczenia si jest wy czona.

lassification Suppert Vector Machine Option Dialog x|

rGeneral r.;&lgor.'rthm .Sa.ﬂi.ngs

Although the default settings are expected to work well, you may find it sworthwhile to atter
theze settings based on the benefits outlined belowe.

Kernel function: ‘ Gauzsian 5
Tolerance value: 0,001

Range: = 0 andd == 0.1

D you wart to specity the complexity factors?
Owes (Mo
Complexity factor:
Range: = 0
Do ot aeart Sotive Learhing?

O wes (Zi Mg

Do you want to specity the standard deviation for gaussian kernel?
O ves O}
Standard deviation:
Range: = 0

Cache size (M) 50
Rahge: = 0
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21.Powr6 do g ownego okna programu. Kliknij przycisk (prawy goérny
okna). Po zakaczeniu si procesu odkrywania wiedzy kliknij odnak . w
bloku . Czy nowy klasyfikator jest lepszy czy gorszy aprzedniego?

22.Przejd do okna nawigatora z lewej strony. Rozwiga zie
Kliknij  prawym  klawiszem myszy w nazw
SVM_MINING_DATA BUILD i z menu kontekstowego wybierz opcj

4
<# Oracle Data Miner - Mining Activity : SVM_MINING_DATA_B
File  “iewy Data  Activity  Tools  Help
MHarme:
& Mining Activities Type:
[}--EE Anomaly Detection Casel Table:
#-[F Association Rules i Ider';t
-[F Aftribute Importance Tar:et'
E-[F classification et
----- E% ABM_MINING_DATA_apPLY
Es?; AEM_MIMING _DAT4_ELILD £ Mining Ds
£ MINNG_DATA_BUILD_DT
- MINING_DATA_BUILD_DT_A&4& Activity Steps
- ETE MINING_DATA_BUILD_DT_Ta [ | [ TS TESTE
----- E1% HE_MINING_DATA,_apPLY B out
----- £ HE_MNING_DATA,_BLILD
----- £1% MB_MIMING_DATA_TEST
BT MININS D T
B[ clustering
#-[F Festure Extraction Test Activity...
[JE’E Regression
-2 Data Sources Pekte Qut
(-5 Discoverer Objects
-5l Models
#-[3 Resutts = i
wm._z ! —v- E‘ Sp“t
23.Kliknij przycisk _ na ekranie powitalnym. W drugim kroku wybierz thbe
MINING_DATA_APPLY_V Kiliknij przycisk _ . Jako atrybuty ktére powinny

zosta przekopiowane do tabeli wynikowej wybie€JST_ID orazAGE

2% New Apply Activity Wizard - Etap 2 z 4: Supplemental Attributes | y x|

Select Supplemental Attributes

Select colurmns to include in the spply output table along with the standard
prediction columns. ou should include the columns that unicuely identify the
cazes (individusl rovwshecords).

Mame Alias |select | Data Type
EISTUDENT MINING_.. | _ |
AFFINITY_CARD | AFFINITY_CAR.. | | MUMEER
3 | @ |NUMBER
BOOKKEEPING_.. BODKKEEPIN.. | I | NUMBER
BULK_PACK DI.. BULK PACK_.. | I |NUMBER
COUNTRY_NAME | COUNTRY_NA. | [ |WARCHARZ
CUST_GENDER | CUST_GENDE..| [ |CHAR
CUST_ID [cusT_IDY | ¥ |NUMBER
CUST_INCOME_., CUST_INCOM.. | [ |vARCHAR2
CUST_MARITAL.. CUST_MARITA.| T |vARCHARZ
EDLICATION [EDUCATIONZ | [ ¥ARCHARZ
FLAT_PAMEL M. FLAT_PANEL . | [ |NUMBER
HOME_THEATE.. HOME_THEAT. | [ |NUMBER ||
HOUSEHOLD_SI.. HOUSEHOLD .. [ |vARCHARZ
OCCUPATION | OCCUPATIONZ | [ |YARCHARZ
05 DOC_SET_. 05 DOC_SET. | T |MUMBER =

Pomog__ =stecs “ Dalej = J o | Anuluj




24.Zaznacz pole radiowe' z wartoci 2. Kliknij przycisk

7 New Apply Activity Wizard - Etap 2 z 4: Supplemental Attnbutes I s _?il

Select Supplemental Attributes

Select columng ta include in the apply output table along with the standard
prediction columnz. You should include the: colutnns that uniguely identify the
cazes (individual rovwsirecords).

Mame |Alias | Select | Data Type

EISTUDENT.MINING._... | | -
AFFINITY_CARD | AFFINITY_CAR.. 8] NUMBER

| AGEZ | |HUMEER

BOOKKEEPING_.. BOOKKEEPIN.. | T~ | MUMBER
BULK_PACE_DI.. | BULK_PACK_. | | | NUMBER:
COUNTRY_MAME | COUNTRY_MA.. | T~ WARCHARZ
CUST_GENDER | CUST_GENDE.. I [CHAR
CUST_ID CUSTIDI | P NUMBER
CUST_INCOME .. CUST_INCOM... [ | MARCHARZ
CUST_MARITAL.. |CUST_MARITA.. T~ |WARCHARZ
EDUCATION — EDUCATIONZ | r | WARCHARZ
FLAT_PAMEL M. |FLAT_PAMEL_.  I” | MNUMBER
HOME_THEATE.. |[HOME_THEAT.. . I~ | NUMBER L
HOUSEHOLD_SI.. HOUSEHOLD_... | IT  |vARCHARZ
OCCUPATION  OCCUPATIONZ | I” | VARCHARZ
08_DOC_BET_.. (08 DOC_SET.. | [T [NUMBER  [4]

Pomoc | =Wstecz | Dalgj= i :| Anulu

25.Podaj nazw i opis czynnoci. Kliknij przycisk _ . Upewnij si, e zaznaczona
jest opcja. . Kliknij przycisk *12) . Kliknij odno nik . :
Obejrzyj wynik zastosowania klasyfikatora do danyak ciowych.



wiczenie samodzielne

Korzystaj c z programu iSQLPlus paz si z baz danych i wykonaj skrypt svm.clas.sq|l.
Przeanalizuj uzyskane wspo czynniki hiperp aszcgyzma ich podstawie, korzystaj z

poni szej wizualizacji danych, narysuj uzyskahiperp aszczyzn Dodaj dane testowe i
przetestuj jako klasyfikatora. Zwré uwag na wykorzystanie funkcji PREDICTION do

zastosowania modelu do danych.



